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取得電影排名

❖ 從BoxOfficeMojo網站抓取美國2013至2017共5年票房前
100名的電影 



取得各個電影資訊

❖ Genre：電影類型

❖ Runtime：電影⽚長

❖ MPAA Rating：電影分級



新變量

❖ $Playing_day：確切總上映天數（下檔⽇期−上映⽇期）

❖ $Running.time：⽚長（以分鐘計）

❖ $Running.length：依⽚長分等級 
 
  < 90 90 ~ 120 120 ~ 150 > 150

short medium medium 
long long



新變量

❖ $Gross_level：票房收入（以億計，取⼩數點前⼀位）

❖ $Ranking：將每年排名前100名再分級  
 
 
 

Yearly_Ranking 1 - 10 11 - 20 21 - 30 31 - 40 40 -

Ranking 1 2 3 4 5



電影分級

- General Audiences                  （⼀一般觀眾） 
- Parental Guidance Suggested（建議家長陪同） 
- Parents Strongly Cautioned    （家長須特別注意） 
- Restricted                                （限制級）



各電影分級的總票房／⽚長
❖  
 
 
 
 
 
 
 
 



電影類型數量
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電影類型的總票房
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各電影類型分級的總票房
❖  
 
 
 
 
 
 
 
 



新變量

❖              Genre:原本的電影類型          Type:簡化後的電影類型 
 
 
 
 
 
 
 
 



電影類型數量
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各電影類型的平均票房
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各電影類型的平均上映天數
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各製⽚公司的電影數量
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各製⽚公司的平均票房
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各製⽚公司分級的總票房
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各製⽚公司的電影排名數量
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電影⽚長分佈
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各電影⽚長排名分佈
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各電影⽚長總票房分佈
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各⽉份上映電影數
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不同節⽇電影上映比例



不同節⽇電影上映比例



各⽉份上映電影分級分佈
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上映週票房和總票房的關係
❖  
 
 
 
 
 
 
 
 



       上映週和總上映影城數的關係
❖  
 
 
 
 
 
 
 
 



多變數線性迴歸模型

❖ ⽤2013到2016的資料，當作線性迴歸模型的Train，2017
的資料當作被預測的Test

❖ 分析⽬標：⽤⼀部電影的各種資料，來預測其總票房



多變數線性迴歸模型

❖ 分析流程：

❖ ⼀、選定哪些是適合的變數

❖ ⼆、預測結果

❖ 三、觀察預測的準確性



多變數線性迴歸模型

❖ 應變量：總票房

❖ 可使⽤的⾃變量：開幕票房、總上映戲院數、開幕
上映戲院數、上映年份、上映⽉份、總上映天數、
電影長度、電影分級、電影種類、⽚商



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 預測時，若使⽤總上映天數、總上映戲院數這兩個變數，
似乎不太合理

❖ 此兩個變數的確切值，無法在電影下⽚前得知，所
以這樣的模型只有在下⽚後才能跑，利⽤價值不⼤

❖ 此兩個變數的數值⾼，可能是總票房好的結果，⽽
非原因



多變數線性迴歸模型：變數選擇
❖ 回顧：上映戲院數有時候會有⼤幅成長的現象



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 製造⼀個虛構（dummy）變數：

❖ 「是否上映戲院數有⼤幅成長」

❖ 把總上映戲院數 / 開幕上映戲院數 > 25 ，作為⼀個
鑑別上映戲院數快速成長的虛構變數

❖ 虛構變數：若符合此條件則為1，否則為0



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 先嘗試性地對所有變數做線性迴歸

❖ 應變量：總票房

❖ ⾃變量：開幕票房、開幕上映戲院數、上映年份、
上映⽉份、電影長度、電影分級、電影種類、⽚商、
是否上映戲院數有⼤幅成長



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 接著挑出統計上顯著（p-value=0.05為⾨檻）的變數，為以下幾項：

❖ 開幕票房

❖ 開幕上映戲院數

❖ 是否上映戲院數有⼤幅成長

❖ 開幕⽉份（為12⽉的時候）

❖ ⽚商（為BV、Fox、LGS、Sony、STX、Tris、WB的時候）

❖ 電影種類（為Animation、Sci-Fi Fantasy、Sci-Fi Thiller的時
後）



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 為以上幾個統計上顯著的屬質變量，分別製造虛構變數

❖ 再⽤這些統計上顯著的變量，重新做⼀次線性迴歸



多變數線性迴歸模型：變數選擇



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 反覆嘗試去除⼀些已經不再統計上顯著的變數（可能影
響⼒已經被其他變數所解釋）

❖ 觀察到開幕上映戲院數的負⾯效果



多變數線性迴歸模型：變數選擇

❖ 最後選定的變數：

❖ 應變量：總票房

❖ ⾃變量：開幕票房、是否上映戲院數有⼤幅成長、
是否上映⽉份為12⽉、是否⽚商為BV、是否電影種
類為Animaiton、是否電影種類為Sci-Fi Fantasy  



多變數線性迴歸模型：變數選擇



多變數線性迴歸模型：預測結果

❖ 拿線性迴歸模型所估計的參數，跑2017年的電影資料



多變數線性迴歸模型：預測結果



多變數線性迴歸模型：準確性觀察

❖ 比對預測的總票房和實際上的總票房，兩者的相關係數
為0.93

❖ 預測⽬標⼀：預測票房達到 150 million ⾨檻的電影清單

❖ 預測⽬標⼆：預測年度前 20 名的電影清單



⼀、預測票房達到 150 million ⾨檻的電影清單

❖ 準確度：預測會達到 150 million 的18部電影中，總共有
17部的實際票房，真的達到了 150 million 的⾨檻

❖ （沒達到⾨檻的有1部，其實際票房為 146 million ）



⼆、預測年度前20名的電影清單
❖ 準確度：預測的年度前20名電影中，有18部真的進入了
該年實際排名的前20名

❖ （沒進入前20名的有2部，實際排名分別為第21名、第22
名）



IMDb參數加入
❖  
 
 
 
 
 
 
 
 



     各電影的IMDb分數與其票房



使⽤ xgboost 預測

❖ ⽤2013到2016的資料，當作xgboost模型的Train，2017的
資料當作被預測的Test  
 
 
 



xgboost 預測⽤變數

❖ 選擇做為預測的變數：製⽚公司、開幕票房、⾸映戲院
數、⽚長、類型、分級、上映⽉份、IMDb分數

❖ 因為xgboost的變數皆要是數值型，所以我們在預測前有
作轉換 



xgboost 預測⽬標

❖ 預測⽬標⼀：預測票房達到 150Ｍ ⾨檻的電影清單

❖ 預測⽬標⼆：預測年度前 20 名的電影清單



預測票房達到150Ｍ的結果

❖ 準確度：預測會達到 150Ｍ 的21部電影中，全部的實際
票房，都達到了 150Ｍ 的⾨檻 
 
 
 
 
 
 



預測年度前20名的結果

❖ 準確度：預測的年度前20名電影中，全部進入了該年實際排名的前20名

❖ 甚至有10部是直接命中！其他幾乎只有⼀部的差距  
 
 
 
 
 
 
 
 



預測年度前100名的結果



預測年度前100名的結果



xgboost 預測⽬標

❖ 雖然排名準確，但我們真正想知道的是預測票房的能⼒

❖ 我們拿預測的票房和實際票房相減，除以實際票房，得
到誤差 
 

❖ 準確率⾼達 98.58 %！



檢討與改進

❖ 有更多變量可以使⽤，可能使得結果更好(ex:有名演員、
導演的影響、imdb關注數量、評論的內容等等...)

❖ 爬蟲過程中，有少許資料遺失(⼈⼯補齊)



檢討與改進

❖ 進階⽬標：如果能在還沒上映就能準確預測⾸週和總票
房

❖ 影響：可以讓電影公司決定如何制訂他們的⾏銷策略   
(如果上映前預測⾸週票房低於原先預期，可能需要更多
廣告等等...)


